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SYNALTIC EN QUELQUES MOTS {%:Synaltic

Acteur innovant, dénicheur de solutions et une équipe de collaborateurs engagés

30 collaborateurs formés et certifiés contribuant aux
communautés d'utilisateurs.

Spécialiste en Data Management depuis plus de 15 ans et
plus de 250 projets réalisés.

Plus de 160 clients dont certains s'appuient sur nous avec
succes depuis plus de 8 ans.
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Dremio

Accéder a I’'ensemble des données de votre Systéme d’Information
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Charly CLAIRMONT

CTO, Synaltic

@egwada

#OpenSource #Bl #Hadoop #DatalLake #Analytics #lnnovation
1999 : développeur web, site d’'informations sportives a large
audience

2004 : création de Altic qui deviendra Synaltic

2011 : enseignant universitaire (Paris 6, Paris 13, UTT)

2012 : création du Hadoop User Group / Paris Spark Meetup
2019 : Synaltic une trentaine d’employés

Hug France : +1500 membres
Paris Spark Meetup : +3000 membres
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L’analytique demeure trop complexe

Voila des années que les
plateformes telles que

énormément habitués !

Facebook, Google
existent...
Les utilisateurs s'y sont Analytlgs i mOdem
datais incredibly hard
M
e
G\
/9
\

Les plateformes
analytiques sont loin d’ ﬁ
étre aussi simples.

. Unprecedented complexity
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Les utilisateurs veulent un acces plus simple et direct a la donnée !

Le mot d'ordre:

s'approprier les Reporting Bl

d onn éeS et leS New products Machine Learning
. R The dema ndS for data Farecasting Segmenting

anal.yser sol-meme. are grOWing rapld|y Threat detection Fraud prevention

C'est l'age d'or du
Self Service

Increasing demands
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Et les organisations n’ont définitivement pas qu’une source de données !

Oracle
Microsoft

IBM

SAP
Cloudera NG
Hortonworks
Teradata
Pivotal (Greenplum) IIIREQ

MariaDB
Micro Focus (Vertica)
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Other Qrganization currently use? (n=321

The Next Wave: Data, Al and Analytics in 2019 and Beyond
Matt Aslett, Research Vice President
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Peu de solutions offrent un tel acces direct et en self-service a la donnée

Your analysts are hungry for data

iitableau G PowerBl Qlik@ [ Excel

@python @R spak s
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Une approche unique des projets de données,

trop éloignée des besoins et de la temporalité des métiers

Datais a massive engineering project today

i +ableau L powerst Qlik@ [ Excel
@python R spakl St
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COMMENT FEDERER LA DONNEE ?
COMMENT LA RENDRE AUX METIERS PLUS

FACILEMENT ET PLUS RAPIDEMENT ?

Search and discover data from a central Filter, transform, and join-any source to Share your work with your team to build
a catalog. curate data for your needs. together.
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& dremio DREMIO, SON EQUIPE

e Fondéeen 2015

e Apache Parquet,
Apache Calcite et
Apache Arrow

e \Version1.0en 2017

e Actuellement en
version 4.2
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Dremio change la donne : une approche plus directe !

A new tier in data analytics: Self-Service Data

ii+ableauv [ rowersi Qlik@  [FExcel

@python @R spak’ s

A
Data Acceleration A A Data Catalog

CLAP and AdHoc queries at interactive speed, Interactive Data Discovery, Enterprise and

without cubes or Bl-extracts Personal Data Assets

Data Virtualization : Data Curation
RDBMS. MongoDB, Elasticsearch, Hadoop, 53, Wrangle, prepare, enrich any source without

INAS, Excel, JSON ! + making copies of your data.
v
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Dremio, parce que vous accédez
a toutes vos sources...

Data Source Types
85
Amazon Redshift Amazon S3 '-.,‘ Flasticsearch H HBase
( &
@D a, @
@ HOFS @ Hive ‘ MapR FS ﬁ Microsoft S Server
A o
. MongoDB MySQl MySQL - NAS . Oracle
‘ @
@ PostgreSGL
@D
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Q’/ dremi |
Interroger Dremio (via SQL ou API REST)

# dremio oaus 5= NewQuery Help v Admin tehiran v

o O &5 [9 uson |~ gl Tedleaw v | [B) savess. o

~ SQL Editor Dataspts. Functions

SELECT % *
FROM “elastic-remole™. yelp.review where contains {Lextianazing)

T 74
i ~ddField £ GrowpBy (I Join  f Result bused on sumple datasel Fds: 1ot 118 oraph

date

2014-03-13 00:00; 8¢ ¥90

HpawgZl

2008-12-03
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204709 Q 4 Fi
ran A 3 21§ Jp2wyimxa 1ud

LESXSKLSTBEY1STISCHOBA o 04 2 & rEview AXEQTIXD
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Dremio + Tableau (ou n’importe quelle solution #BI)

# dremio

Datasets

Help v

Admin  tshiran v

— " Tableau - Book22 = o X
Ei] ke he Proview .
i File Data Worksheet Dashboard Story Analysis Map format Server Window Help

» squedior (i AddField 3] Group By # e« > B &g b- @ o- BB 2 - Sandard v HD- T = ShowMe  E Graph
Wi vendor_id - pickd Data Analytics * | Pages il Cotumns rate_code
T 2014-12-3 £ nyctaxi tnps (34) Rows
T Ww1-12-1  py i wp e

Dimensions % Filters =
ouT 2004-12-4 5 dropor_datetime Sheet 1
oNT 2014-12-1  a payment_type
T 201a-12-1] = pickup_datelime
T Nieng = ’::_W:_w . M Number of R Number of Records. 1,033,632,860

e store_a _flag z

1ol Automatic - —_
e 4121 e vendor_id
onT 200412~ s Measure Names | & 8
&l

T 2014-12-4  Measures Sobr || S | g
CNT 2014-12- @ dropoff_longitude A o8
i Jola12 # fareamount Detail  Teoltip

"
T 2014-12-1 L

* passenger_count
o WV o Dicap Gatitude
T 2014-12-0 & pickup_angtude
T 2014-12-  # surcharge
o 2014-12- ¥ ‘tip_amount

# i
T 2014-12- L pncueg

# total_amount
o 018120y distance
Nt 014-12-4 - Number of Records
T 2014-12-1 W Measure Values

v
T 2014-12- =
9 Data Source Sheetl O |03
cur 2014-12-
mark  1rowbyloolumn  SUM(Number of Records): 103,632,860 *

T 2014-12-1 ¥ e
T 2014-12-14 01:59:10.608 2014-12-14 02: 20:39. 000 2 5 ~73.992008 40.717567
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Une approche collaborative de la gestion des données (1/2)
« catalogue de données »

£33 Synaltic
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"Google Docs for Data”

Find, manage and share data regardless of size & lacation

Live Data Curation
Al-powered curation of data without creating a single copy

dremio

Q 4
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Une approche collaborative de la gestion des données (2/2)
« partage des espaces de travail »

General
Name Creator

webinar tshiran

General
Name Creator

Description Description
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¢ dremio {34 Synaltic
Dremio travaille a toutes les échelles : :

d’une seule machine a un cluster multi-noceuds
On Premise ou Cloud

4

Provisioning
;E:‘ +aob I eauw m Power Bl Qlik@ m Excel YARN hdpzelepoirthgmz-2-20170612223713 | 4 cores, 3GE memory perwarker & 18
- pq[hon Q sp'oil sQL 4 Workers (r=cuested) Status: Running
Tetel Cores 4 W 4 Active ¥ 0 Pending
Total Memery  32GB

¥ 0 Frovisioning or
Disconnected

¢ dremio ¢ dremio ¢*dremio e

B 0 Decommisicning

More Irta

Previsioning containers and starting up Dremic can take up tofive minutes

faiguet _ Deploy On Yarn
4
3 2 T < Announcing .
DEFEEEE O Lo
i e
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Parquet Parquet

# dremio
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: Synaltic
G dremio Dremio, accéléere I’acces aux données @ Jnats
mise en cache des données

Dataset Settings

Overview
Reflections Reflections Clear Al Reflections  Switch 10 Advanced
@@ = Raw Reflections (Automatic) & 3 Footprint:08 jobs s
This provides enhanced performance for slow data sources and file formats and ensures that analytical queries don't Impact the data source, by creating columnar
partitioned materializations.
0k Aggregation Reflections (Automatic) & B3 Footprint:0B jobaw
This provides extreme performance improvements for BI queries by creating “invisible cubes”.
"New Query” dataset fieids: Dimensions ClearAll  Measures Clear All
QL search finids.. ] Date ‘° 1+ Pdid )
Ave IncidntNum At DayOfWeek [ (-]
Hre. Catagoey s PdDistrict @
Ave Descript
Ave Time
Ave Resolution
Ave Address
Avo X
Abc Y

) Add a Dimension @ Add a Measure




dremio
Dremio, trace I'acces aux données et détaille les calculs

# dremio Dotwsets Jobs © 5= New Query Help v Admin  tshiran v

amazingreviews

+ sQLEdtor [} AddField i GroupBy (D Jon g Result based on sample dataset U Graph

so

~ gl Tableau ~

%) Focus "smazingreviews"

Sources (2) Parents (2)
3 eview Amazingreviews
%n‘ castcremole.yelp webinar

arts 2

Y date

g - dn reviewd
mengo yeip

Joba o649

ane userd

s voles
#8 stars
vt

ype
ase. _index
ooy _type
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e

ane tulladdress
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# dremio

Dataset

Auditer tout ce qu’il s’est passé sur Dremio

« tracabilité des traitements »

New Query

Jobs

Dataset

o @re

nyctaxl

epars St

) nps

nyctax

eBA™

mps
°B8 nyctaxl

ar

= s
® nyctax

ELE
fr

° V“DS

nyctax

pare St

Start Time | Al Time ~

Status: All ~

User

tshiran

tshiran

tshiran

tshiran

tshiran

tshiran

tshiran

[dema. drem.10:3047 jobs
-

UI, External Tools Usce: All v
Start Time  ~

10/13/201710:49:16

10/13/2017 10:49:18

mount™) AS “ovy_tif

10/13/2017 10:48:14

10/13/2017 10:48:08

End Time

10/13/2017 104917

10/13/2017 10:43:44

10/13/2017 10:48:44

10/13/2017 10:4814

10/13/2017 10:4814

10/13/2017 10:43:08

10/13/2017 10:48:08

Help v Admin tshiran v
Order by Start Time v
@ Completed &
[HJ‘ Overview  Details  Profile
i -
QDBC Client (execute prepared statement)
<1s
10/13/2017 10:49:16
T0/13/2017 104917
tshiran
26110362-ctde-dbce-a2de-462452851300 7]
Query
Par
trips
nyetaxl we
150 MB e 0B
48316 D 5 0
SO
SELECT AVG( "rrips™, "tip_omount™) AS "avg_ Cio_amount_ok®,
SWE 1) AS "sum_pumber_of_Records_ok",
{fn TIMESTAMPADO( SQL_TSI MONTH,CAST( {fn TRUNCATE{ ( 3 * ( CAST( {fn TRUNCATE( {fn QUARTER{
“eripsM, "dropoff daterime"}},0)} AS INTEGER) - 1)),@)} AS INTEGER),{fn TIMESTAMPADD( SQL TSI DAY,CAST( {fn
TRUINCATE{ { -1 # | {fn DAYOFYEAR! "trips'.'dropsff datetime"}} - 1)),01} A5 INTEGER),CAST(
"trips®, “dropofT_daterime' AS DATE)})} AS "rgv_dropoff_datetime_ok"
FROM “nyctaxi®. "trips™ “trips”
GROUP BY {fn TIMESTAMPACC{ SQL_TSI_MONTH,CAST( {fn TRUMCATE( ( 3 » ( CAST( {In TRUNCATE( {fn GUARTER{
"trips". "dropoff_datctime},0)} AS INTEGER) - 1)),01} AS INTEGER),{fn TIMESTAMPADD( SOL_TSI_DAY,CAST( {fn
TRUNCATE! ( -1 * { [fn DAYOFYEAR{ "trip "dropoff_datetime"l] - 1)),8)} AS INTEGER),CAST(
¥ || “trips”. "dropoff daterime” AS DATE}}}}} bt
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Infrastructure “Dynamique” et moderne de données

Consumer Wholesale Risk

= FEE -

]
Compute Nodes

@ D

Data Reflections Configuration  Resources

Catalog

|
|
1

Isolated, Independent Projects
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Accélérer votre Business Intelligence

@ python R ,@ sqL {stobleay Gil) Power BI loBker
Data Scientists Utilisateur B ———

Prolifération Cubes,
3 Bl Extracts, &
Aggregation Tables

+ .+

Propriétaire & Cher
DW/Data Marts .

&
\ 3

TERADATA.

K\'/
TA

1 Trop Complexe
ETL/ELT

9

Data Lake
Stockage
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Catalogage & Gouvernance de données (1)

“p+ableaw Qlik® ) Power BI loBker
@ python’ ®R \ saL hce

5

7
¢ dremio
Spécifications Application

Spécifications Métier \
e
L J

Données d'Entrprise [ \ / /
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Catalogage & Gouvernance de données (2)

catalogue de données catalogue de données

l%‘{ l:fi / Sources \ ( Staging \ ( Semantic \ / Reporting / \

[Raw Reflections for speed as

néeded) Application

2" = B e e - Reflections for
= - T — = (Age-
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= .
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» caccrea e o
T-gemerrance Self-servics o oML o N
o cmrsermar werears
©_weTmesaen st
-— [ 5 < e T— » o _peons
m ﬁ emT e * 3 cume S e ! - w2l o gsmmme
Vitual datasets » S wTiEsMENT
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s ® ©_custRsy

}
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Retours d’Expérience Clients

: o

R S o



¢ dremio {3 Synalic
Un acces unique a la donnée

Le POint [ MmO e e @ wol @om saL }
als i

[[ ﬁdl’eﬂll-'io ACCES DONNEES }]

Catalogue de

Le service IT du journal Le Point a besoin de ﬁ @
créer une plate-forme de centralisation de o \
ses données qui permet d'avoir une vision 360 P o

Données Opérationnelles

des abonnés. Afin de donner un acces rapide
aux data analystes et data scientistes, mais

aussi a n'importe quelle personne qui a le droit -
{ 1 / onnées Brutes
et le besoin de monitorer la performance de “‘_1_5 S S }

son activité. Bomrilies pas i
(E= )

Q 4




Q’/ dremio

Audit et Suivi de tout traitement

Une des promesses de Dremio est la
performance, notre vrai intérét c'est la
capacité a sécuriser, a lutilisateur,
l'acces a toutes nos sources de données,
et suivre chaque traitement de chaque
utilisateur.

SOURCE DE DONNEES

Données externes

Données publiées par
les metiers (hors applis)

OUTILS DATA

e S R,

Sécurite, Habilltation et [l Dashboard, Logs, Suivi des
Guﬂmdum ) usages 74

Connaissance des

Valorisation des
données

s I.'llﬂl
Mode d'acces suxdonnéss
T ey | b de
[ =
o

Q 4
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Questions?

@Synaltic/ @egwada

https://www.svnaltic.fr

¢ o)
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https://twitter.com/synaltic?lang=fr
https://twitter.com/egwada?lang=fr
https://www.synaltic.fr
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Community Edition @ Enterprise Edition Community Edition @ Enterprise Edition
Powerful & Intuitive UX v v Multi-tenant Workioad Controis v
Scales From 1 to 1000+ Nodes v v Crowdsourced Refiection B

Prioritization
Data Connectors for RDBMS,

Elasticsearch, MongoDB, HBase, v v Advanced Reflection Substitution v
HDFS, Amazon 53, MapR-FS, ADLS Logic
Dremic Reflections™ v v Reflection Management Console v
High Availability & Disaster ) v Support Community Enterprise
Recovery

License Apache 2.0 Commercial
Enterprise Data Connectors for v

DB2, Teradata

Role-based Authorization;

LDAP/AD Authentication; End-to-

end encryption over TLS; Secure v
Impersonation; Apache Ranger

integration
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Dremio, accélére I'accés aux données (1/2)

Dremio optimizes your data and your queries automatically
for 10x-1000x acceleration

Apache Arrow Fxeculion
From 1 te 1000+ nodes, run on dedicated

infrastructure or in your Hadoop cluster, via YARN.

¢
L

Native Push-Downs
Optimized query semantics for each data source:
relational, NoSQL HDFS, Amazon S3, and more.

=4

—_—_—

Dremio Refleclions™
Optimized physical data structures for row and
ageregation operations..

A

\
\
\
\
\

Universal Relational Algebra
Query Planner autormatically substitutes plans to
make oplimal use of cache fragments.

dremio

Q 4
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dremio Dremio, accélére I’accés aux données (3/3) @ Jnanss
mise en cache des agrégations selon axes et mesures

Dataset Settings

Reflections Reflections Clear All Reflections

Raw Refl Aggregi

) Raw Reflections New Reflection

* Unnamed Reflection o
Q Search field @ Footprint: 4.33 MB (8.66 MB) jobs »

Fields Di Sort Partition  Distribution

2

Abc IncidntNum
Abc category
Abc peseript
Abc payOfweek

Abe Time
Abc pdbistrict
Abc Resolution

Abc Address

Abe x

P 000000O0OG0OOTC
I
I
I

Abe y




